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Introduction à ChatGPT
et ses enjeux

Plan

o ChatGPT : contexte & 
actualités

o Comment marchent les 
« LLM » / ChatGPT

o Questions ouvertes & 
controverses



CHATGPT, CONTEXTE & ACTUALITÉS

Nombre d’utilisateurs (de 1 million à 100 millions) en 
fonction du temps pour différents produits



UNE CONTROVERSE PUBLIQUE



CHATGPT SUSCITE DES RÉACTIONS POLITIQUES...



…ET ALERTE LA « BIG TECH »



DES PREMIERS RÉSULTATS PROMETTEURS

A nuancer : pas d’évaluation 
indépendante à ce stade

Bientôt les premiers cas d’usage concrets ?

o Forces : rédaction, synthèse, code

o Faiblesses : raisonnement,
rapport à la vérité, capacité à planifier…



HISTORIQUE

2012 : percée des réseau 
de neurones en 
vision, avènement du 
Deep Learning

2014 : invention du 
mécanisme 
d’attention

2017 : Invention 
des transformers

2019 : OpenAI
sort GPT-2
(1.5B 
paramètres)

2020 : OpenAI
sort GPT-3
(175B 
paramètres)

2021 : Dall-E

2022 : Dall-E
2 & ChatGPT

2018 : BERT, 
1er LLM

2023 : GPT4, 
Bard, Llama…



CHATGPT

● ChatGPT est constitué de trois blocs : 

○ Un « LLM » (« Large Language Model »), parfois aussi appelé « modèle de fondation ». Ces 
LLM sont des réseaux de neurones particuliers, appelés « Transformers ». Dans le cas 
d’OpenAI, ces LLM sont nommés « GPT » (« Generative Pre-trained Transformers »).

○ Une méthode dite « SFT » (« Supervised Fine-Tuning »)

○ Une méthode dite « RLHF » (« Reinforcement Learning from Human Feedback »)

● Ainsi, les LLM sont de grands « Transformers »
● Un « Transformer » est un type particulier de réseau de neurones qui s’appuie sur le « mécanisme 

d’attention »

● Rappel : Qu’est-ce qu’un réseau de neurones ?



ATTENTION & TRANSFORMER

o Mécanisme d’attention (2014, Badhanau
et al.)

o Transformer (2017, Google Brain)
is



COMMENT MARCHE UN LLM ? (GPT)

Transformers

o Données d’entrainement (exemple GPT-3) 

o Entrainés à prédire le mot suivant

Exemple : « La capitale de la France est [?] »

- Peut conduire le modèle à « comprendre », « raisonner » et « synthétiser ».

Exemple : Donner les trois quarts d’un roman policier à un LLM puis ajouter
« Ainsi le tueur est (?) »
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Sources de données

Common Crawl WebText2
Books1 Books2
Wikipedia



TRANSFORMATION EN CHATBOT

ChatGPT = LLM + SFT + RLHF



QUESTIONS OUVERTES ET DÉBATS (1/3)

● Recherche / académique, technique

○ Qu’apporte réellement le RLHF ? Est-il nécessaire ? Pas certain : LIMA.

○ Comment et pourquoi ces modèles marchent-ils aussi bien ? Retard de la théorie sur les 
approches empiriques

○ Ces modèles marchent-ils suffisamment pour des applications réelles ? Quelles mesures 
(métriques) inventer pour valider leur applicabilité ? Comment les évaluer / les auditer ?

○ Cette typologie de modèles comporte-t-elle des limites fondamentales ? 

■ Manque de réelle compréhension (causale ?) du langage ?

■ Manque d’ancrage dans le réel / sens commun ?

■ Pas de capacité à planifier ?



QUESTIONS OUVERTES ET DÉBATS (2/3)

● Économie, monopoles & souveraineté

○ Cas d’usages et produits à construire ; méthodes d’évaluation.

○ Marché dominé par quelques acteurs importants, qui vont s’accaparer la valeur ?

○ Place de l’open-source (ex : contributions de Meta, Huggingface) ? 

○ Acteurs américains ou émergence d’acteurs français/européens (ex : projet Mistral) ?

● Enjeux de données

○ Données personnelles et données des entreprises

○ Enjeux de droit d’auteur

○ Tropisme américain et anglophone dans les jeux de données utilisés



QUESTIONS OUVERTES ET DÉBATS (3/3)

● Enjeux de société

○ Faut-il faire une pause, le temps de mieux comprendre et réguler ces technologies ? (moratoire)

○ A-t-on un risque de perturbation de nos sociétés ? (démocratie, informations, prolifération de « fake news », …)

○ A-t-on un risque de non-alignement, par exemple entre le plan proposé par une IA pour résoudre un problème et nos 
valeurs éthiques ?

○ Quelle transformation sur le marché du travail ? A court ? Moyen ? Long terme ? Quelques premières études sur le 
sujet. Remplacement ? Hybridation ?

○ Comment réguler ces algorithmes ?

● Autres sujets éthiques 

○ Emploi de travailleurs pauvres au Kenya pour aider ChatGPT à être moins toxique (< 2$/h)

○ Biais de représentation dans les données, et par l’échantillon de personnes choisi pour SFT / RLHF

○ Impact écologique



Merci pour 
votre attention !

Pôle FINTECH-INNOVATION (ACPR)



LEXIQUE

● Deep learning : ensemble de méthodes d’apprentissage à base de réseaux de neurones « profonds » ; souvent 
synonyme d’IA dans la communauté académique.

● NLP : « Natural Language Processing », domaine qui applique les techniques d’apprentissage aux traitement du 
langage naturel (français, anglais, …)

● Mécanisme d’attention : algorithme permettant à un réseau de neurones de se focaliser sur une partie de l’entrée 
à la fois 

● Transformers : architecture de réseau de neurones particulière, consistant en un empilement successif de 
mécanismes d’attention (self-attention)

● LLM : « Large Language Models », grands modèles de langage de type transformers, entrainés sur de vastes 
quantités de données

● GPT : « Generative Pre-Trained Transformers », acronyme utilisé par OpenAI pour nommer ses modèles de 
langage.

● Modèles de fondation : analogue aux LLM, grands modèles entrainés en vue d’être utilisés comme fondement à la 
résolution de plusieurs types de tâches. Terme plus rare, mais retenu dans discussions au Parlement européen.

● Prompt : texte donné en entrée d’un modèle.
● IA générative : terme générique désignant les algorithmes qui, à partir d’une entrée (généralement un prompt), 

génèrent une création originale en sortie (texte, image, son…
● RLHF : « Reinforcement Learning from Human Feedback », technique qui vient s’ajouter en complément des 

transformers (GPT) pour constituer ChatGPT. (voir slides suivantes)



Scaling laws

● Scaling Laws refer to the observed trend of some machine learning 
architectures (notably transformers) to scale their performance on 
predictable power law when given more compute, data, or 
parameters (model size), assuming they are not bottlenecked on one 
of the other resources. This has been observed as highly consistent 
over more than six orders of magnitude.

https://en.wikipedia.org/wiki/Transformer_(machine_learning_model)

